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Abstrak

Di Indonesia terdapat salah satu wilayah yang masyarakatnya melakukan pertanian
cabai, seperti masyarakat di Desa Kerik Kabupaten Magetan. Sebagai seorang
petani cabai harus memiliki kemampuan dalam membedakan cabai. Hal ini
bertujuan supaya apabila ada konsumen yang akan membeli jenis cabai tertentu,
petani tidak salah dalam memberikan pelayanan. Karena konsumen terkadang tidak
memahami jenis-jenis cabai. Maka dari itu peneliti akan membuat sistem yang
dapat mendeteksi jenis cabai secara otomatis, masyarakat akan sangat terbantu.
Sistem deteksi dapat dibangun dengan metode jaringan saraf tiruan, salah satunya
adalah Learning Vector Quantization (LVQ) digabungkan dengan Euclidean
Distance. Dengan penerapan Metode LVQ dan Euclidean Distance di Desa Kerik
Kabupaten Magetan, system ini dapat mendeteksi cabai dapat digunakan oleh
petani cabai dan masyarakat dalam memilih jenis buah cabai dan Akurasi sistem
juga didapatkan dari proses pengenalan menggunakan data testing diantaranya
sebesar 85% dengan hasil bobot hasil 1000 iterasi, 70% dengan hasil bobot hasil
750 iterasi, dan 55% dengan hasil bobot 500 iterasi.

Kata Kunci : Learning Vector Quantization, Euclidean Distance.
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